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‘ NOTRE SOLUTION tdes moyens techniques animés (si besoin] par des moyens humains)
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Acquisition de données brutes, itement Analytique et Statistique

5 Trai
I?ouril-.grfesto\:i?j:!f:rs =il 2 destiné a vos usages propres

Intégration des données valorisées
dans vos sysbémes métiers quel que
soit leur particularité

Moyens Humains Moyens Tech'niqu-es
[services) (plateforme)

LA PLATEFORME HUPIvous fournit au sein d'un méme environnement qui vous est dédié,
localement, TOUS les moyens techniques afin que vous puissiez concevoeir, produire et
superviser vos services analytiques avancés.

Les SERVICES A LA CARTE HUPI vous proposent les moyens humains spécialisés
écessaires pour construire, vous accompagner ou vous former a l'utilisation optimale
o de la platefo
e la plateforme.

Toute source de données Tous vos systémes expert/métier

CLIENTS
HUPI

DONNEES
EXTERNES

T HUPI



NOTRE MISSION, NOTRE PROMESSE

L'ANALYTIQUE POUR TOUS, UNE COMPETENCE A ANCRER ICl

\lv : .
~ - Valorisez analytiquement votre
. différence, quelle que soit votre taille et

votre activité....
NOTRE MISSION

...Et devenez acteur de la transition
analytique de votre territoire..

HUPI s’engage a rendre la compétence
de traitement et de valorisation analytique des

. . R ...En expérimentant et produisant en
flux de données accessible a tous Ig

continu des services innovants issus de
I'analyse scientifique de vos données....

...Et en s’appropriant les compétences
essentielles du Traitement et de la
Valorisation Analytiques des Flux de
Données, rendues accessibles par
I'utilisation de I'Usine HUPI

‘FHUPI



OBJECTIFS

Cette formation a pour objectif de donner a ses participants:

* une vision générale de l'industrie des plateformes de traitement analytique, de
I'architecture type, des technologies utilisées, des problématiques d’'intégration,
ainsi que des principaux usages métiers et services rendus

* une expérience pratique et un premier niveau d’expertise opérationnelle dans
I'utilisation de ces technologies au sein d’'une plateforme analytique: instanciation
d’'un environnement de traitement analytique, intégration de flux de données,
développement et exécution de modeles analytiques (exemple Machine Learning),
restitution de résultats et la création d’'une recommandation.

Basé sur des cas pratiques, a l'issu de cette formation, vous serez capables de
comprendre et mettre en place une chaine complete de valorisation de la donnée.

THUPI



PUBLIC

Public ciblé

* Ingénieurs, data scientists, data analyste, développeurs, consultants en systéme
décisionnels

Vos intéréts

« L’analyse et la fouille des données

« La recherche de nouveaux services liés a la valorisation des données
» Les processus “industriels” de traitement des données

« Les architectures et les technologies Big Data

Prérequis

* Notions de développement informatique

* Notions de mathématiques statistiques

* Notions de SQL

"FHUP!



DEROULE DE LA FORMATION

» Concepts Généraux de Votre Usine de Traitement et de Valorisation des Données

» Architecture fonctionnelle et technique: Présentation des différentes technologies et de
leur intégration

« Connecteurs aux sources de données

« Stockage (NoSQL, HDFS)

« Analytique (langage R, Hadoop, HIVE /Spark).

« Calcul distribué (MapReduce)

* Visualisation des résultats de vos traitements analytiques

« APl dynamique en temps réel (NRT) de restitution au sein de systémes experts

‘THUPI



DEROULE DE LA FORMATION

« “Entrez” dans votre usine

» Présentation des fonctionnalités principales

« Support HUPI

« Administration de votre Usine

« Partager vos représentations graphiques (DataVisualisation)

* Acces aux données de vos systémes experts (RestFUL)

THuPI



Travaux Pratiques

Au cours de cette formation, vous allez “Développer une solution compléte de
Recommandation eCommerce”

Plan :

« Créer un “mini” site Internet

» Capter les comportements de vos utilisateurs

» Mesurer 'activité de votre site

« Créer votre premier modele(s) de recommandations
« Déployer votre modele

» Mesurer les résultats

THUPI



Mais avant ...

Que savez-vous des plateformes “Big Data” / Intelligence Atrtificielle ?
https://docs.qoogle.com/spreadsheets/d/1 xfVUUFIUoyBfvhFpcQSXNZJIHEN9TIOXXp
PDESkNGas/edit?usp=sharing

“THUP


https://docs.google.com/spreadsheets/d/1xfVUUFIUoyBfvhFpcQSxNZJlHFn9TI0XXpPDESkN6as/edit?usp=sharing
https://docs.google.com/spreadsheets/d/1xfVUUFIUoyBfvhFpcQSxNZJlHFn9TI0XXpPDESkN6as/edit?usp=sharing

Landscape 2017 Big Data Platform‘

Big Data Landscape 2016
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DEROULE DE LA FORMATION

 Jour1:
— Matinée
* Présentation HUPI
* Les produits HUPI-INTERACTIF et HUPI-LINK

— Aprés-midi
* Mise en ceuvre de Dashboards

« Jour 2:
— Matinée
* Dashboards experts
» Reéflexion sur cas pratiques
— Aprés-midi
* Exercices pratiques
* Présentation HUPI-ANALYTICS

‘FHUPI



‘THUPI

Jour 1: Matinée

Concepts

Votre Usine
L’architecture

Support

La Datavisualization

Cas d’'usage

Entrez dans votre usine
Fonctionnalités
Administration

Créer son premier Theme

PRESENTATION HUPI

« Jour 1: Aprés-midi

Partager vos Widgets

Les Dashboards

Les Widgets

Filtres

Customisation

Acces aux données systémes experts



LEGENDES

Repérage des
icones

NTvéau accessible a tous

"FHUP!

@ Une information

vy

':Q:' Trucs et Astuces

Opération devant
étre réalisée avec

précaution

“T“ Exercices

les utilisateurs
(aucun prérequis
technique)

Niveau accessible aux
utilisateurs ayant des
connaissances des
données

(peu de prérequis
technique)

Niveau accessible a des
utilisateurs orienté

« développement »
(prérequis technique)



NOTRE SOLUTION

DES MOYENS TECHNIQUES ANIMES (SI BESOIN) PAR DES MOYENS HUMAINS

Lusine de Traitement et de Valorisation Analytique des Flux de Données

ﬁ#rﬂc'dézele-s

analytiques

) Moyens techniques intégrés Moyens hurmains spécialisés i )
Données s s Iil E!é Données
brutes plateforme technologique d’Hupi services & la carte d"Hupi valorisées
Matieres Produits
premiéres finis

Client d"Hupi

Données extemes

Chaque Usine permet ainsi la conception, la mise en ceuvre,
I'expérimentation, la production en continu, et l'intégration dans vos
systemes meétiers de vos services analytiques avances

“THUP



CARACTERISTIQUES ET BENEFICES

PRINCIPAUX BENEFICES

#1. Simplifiez, accélérez et dé-risquez

#2. Libérez vous du casse téte lié a la réalisation et
résolution de tdches secondaires

#3. Devenez expert et autonome, pour les fonctions ou
processus de votre choix

‘THUPI
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DES BENEFICES IMMEDIATS

CARACTERISTIQUES DE LA PLATEFORME

Unique, “tout en un”, intégrée, clés en main

Intégrant les derniéres technologies d’analyse et
de traitement des données

Dédiée, ultra performante, scalable et
dimensionnée en fonction des besoins

Accessible, intuitive et 100% web
Ouverte et interfagable avec tout systeme métier
Locale et sécurisée

SERVICES

Capable de servir autant les non-initiés que les
experts

Services a la carte, personnalisés et de proximité
A vocation métier, technologique ou scientifique



VOTRE USINE‘

Lenvironnement innovation solution Lenvironnement de réalisation de modéles analytiques Le catalogue de produits analytiques L'environnement de réalisation de produits analytiques|
. Le départerent marketing produit Latelier technique Le magasin de sous-ensembles techniques Le département recherche et développement o

Développer vos modéles analytiques
'y’

Faire émerger vos solutions r des produits analytiques

mi-généri

Hupi data science expertise Hupi analytics store

Hupi analytics studio

Hupi solution lab Hupi solution consulting

Hupi analytics studio Hupi data science expertise

Nofebook et librairies  Data Librairie proposant D

Environnement p Consultant expert tist expert Notebook et librairies ientist

xpert

® et catalogue des les analyses de statistiques dans I'analyse de de multiple produits stastitiqu dans I"analyse
olu ommer nées données données
cialise
—> -4 S

esecsos ©000000000000000d0000000000000000000000000000000000000000000000000000000000006000H° 0

IR © o © 0 00 00000000000000060000000000000000000060000p0000000000000000000000000000000600000¢
L'environnement de qualification des données La chaine de valorisation ace ae aemo e
Le département daudit qualité La chaine de traiternent Le site de démonstration

Valider la conformité des données bruts iel et garantie le fonctionnement des résenter les données valorisées

analytiques

Hupi analytics value création Hupi deployement

Hupi data control Hupi deployement Hupi intéractif Hupi deployement

traitement de flux
quasi en femps réel

orithmes de con:
dle de conformité
s données

logue de p
de 100 visualisat

Ingénieur spécialisé
dans le paramétrage
de visualisation

chaine de valorisa-
tion

Linfrastructure sécurisé
Le batiment sécurisé

° L'interface de gestion de flux entrants
Le systeme d'approvisionnemenl

e Va chervher vos données brutes r I'ensemble de |'infrastructu Publier les résultats dans vos systémes experts

o Hupi connectivity Hupi deployement Hupi infrastructure Hupi deployement Hupi link Hupi deployement

Clusters dédiés sur ingénieur spécialisé
dans le paramétrage
ergé dans data de cluster

nter local

Catalogue
sieurs API
tempo

©0000000000000000000000000000000000000000dPo000000000000000000000000G0

° 0 006000000000000000000000000000000006000000000000000000000000900000000000000000000000000000000000000000000000 00
Lenvironnement supervision exploitation Lenvironnement rapport qualité Lenvironnement supervision modéles

Le département supervision exploitation Le departement rapport qualite Le département supervision machines

Dresse un rapport des données brutes non
conformes pour correction

Contréle en permanence le fonctionnement
de l'infrastructure

Confrole le
analyt

ment des modeles

Hupi process control Hupi supervision Hupi data report

Hupi model control Hupi supervision

Console permettant

Technicien d

supervision

Console de supervi-
sion et d’annal
des statuts systémes

Console de
sionet d'c
statuts des mod
anc

yliques

Sources de données I:‘ Moyenstechnlques Systéme expert meét
- Données brutes . Données valorisées
: Moyens humains




‘ ARCHITECTURE : UNE PLATEFORME TOUT INTEGREE

éTemps réel

Plateforme
hébergée sur
nos serveurs

dans un
Datacenter local

Environnement
dédié pour
chaque client

- 0

ﬁt..@g}

- spark’

Collecte : connecteur pour la
collecte massive, sécurisée et
standardisée de tout type de flux
de données (dont API pour
réception)

Stockage : massif des
données en haute
performance clusterisée

Qualification : analyse de données
massives et hétérogénes pour leur
préparation

Traitement :
développement de calcul
statistique distribué en
temps réel utilisé pour la
Création des Modéles
Analytiques de Traitement
des données

Visualisation : dashboards
et bibliothéque graphique
pour la Visualisation des
Résultats des Traitements
Analytiques

Appels / Restitution :
interrogation des modéles
analytiques pour la
réintégration en temps réel
des Résultats au sein des
systémes d’information.

.oe
o,
S%ge
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LES TECHNOLOGIES: CAPTATION DE LA DONNEE‘
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SUPPORT

Pour toutes vos questions :

e Comment créer un theme ? e
« Je veux ajouter des données ? THuPI
* Je souhaite une nouvelle fonctionnalité e ——

« J’ai une question sur un fonctionnement ?

Plusieurs adresses :

https://support.hupi.io (accessible depuis votre portail)
http://www.hupi.fr

https://qithub.com/hupi-analytics/ Nos projets open-source

Notre ambition, vous apportez les
réeponses les plus adaptées

THUPI


https://support.hupi.io
http://www.hupi.fr
https://github.com/hupi-analytics/

HUP

s upport

Connecté en tant que : vincent.moreno (vincent.moreno - administrateur)

2016-01-24 14:33 CET

Projet:

ImmersiveLab | | Afficher I

Mon affichage | Afficher les bogues | Rapporter un boque | Historigue des changements

Saisir les détails du rapport
=Catégorie

Reproductibilité

Impact

Priorité

Sélectionner un profil

@ OU remplir

Assigné a

*Résumé

*Description

Etapes pour reproduire

Infor i plé ires

Joindre un fichier (Taille max. : 5,000k)
Afficher les statuts
Garder le rapport

a nurl

iaatoire

[ (choisir) ¢ ]

n'a pas essayé 4

mineur

| Calendrier | Synthése | Administration | Mon compte | Fermer la session

Bogue # Aller

{choisir) l

Visité récemment: 0000001

[Tous les projets] General
[Tous les projets] HUPI-INTERACTIF
[Tous les projets] HUPI-LINK

[Tous les projets] HUPI-NOTEBOOK
[Tous les projets] HUPI-STUDIO

N

Choisi ichier | Aucun fichier choisi
© public @] privé

| Cocher pour saisir d'autres bogues

* Soumettre le racoort |




=)
=
L
21 |
o
b=
1] "
21 |
= |

“THUPI

VOCABULAIRE

« ACCOUNTS ) ~* |FRAME

Correspond au nom d’'une usine, §1 | Elément permettant de partager
permet d’accéder a toutes les i publiquement des widgets
données

- THEMES *  HDR-EndPoints

Contient un ensemble de dashboards Regroupement logique de données,
aY interface de restitution des données (flux

- DASHBOARDS de données, prédiction)
Regroupement logique de Widgets

- WIDGETS  HDR-Query Engines
Représentation graphique des Moteur pour accéder a des données
données - | internes ou externes dans différentes

sources.



LA DATAVISUALIZATION

90% de rinformation transmise au cerveau est visuelle et les
iImages sont traitées par le cerveau 60 000 fois plus vite que le

teXte (sources: 3M Corporation & Zabisco)

0 . , . . . A
7% déclarent gu’elle améliore la prise de decision grace a de
meilleures analyses

41% considerent gu’elle ameliore la collaboration et le
partage de lI'information

THUPI



LA DATAVISUALIZATIONl

Prédiction sur les pertes de nouveau

Lot Bakstol
© OpenStreetMap

B - par rapport aux producteurs des deux
- @ven premiers mois d'achat
- @ Combi
,\ @ Integral
}- Fourg:?n Entity_name Valeur_predic
4 o
Tania 0.0256410256
Stéphanie 0.0256410256
Sophie 0.0256410256
Sandrine 0.0256410256
Sandra \ 0.0256410256
Roberte 0.0256410256
. Quentir 0.0256410256
Q] X
- Muriel 0.0256410256

Type de véhicule par département
Cliquez pour naviguer

Sessions mensuelles par s@56410256
Source: Google Anaytics

100k 256410256
P
=
= 75k
-
«n
s
o
2 e 02
& 50 (direct) / (none): 12469
e bing / organic: 1111
o clubic.com / referral: 0
-g 25k 1 ~ | google / cpc: 22070
S google / organic: 44763
= googleads.g.doubleclick.net / referral: 1699
newsletter / e-mail: 0
Ok newsletter / email: 7821
% telematin.france2.fr / referral: 0
tracking.comme-a-la-boucherie.com / referral:0 Mois
vosmeilleuresidees.yahoo.fr / referral: 4721
[ (direct) / (none) Yahee/figanis: v Jle / cpc
I newsletter / e-mail ewsletter / emal elematin.france2. referral Il

I vosmeilleuresidees.vahoo.fr / referral [l yahoo / organic




Exemples de Dashboard

La LQ

Résolutions décran E

Navigateurs

Fiefor
. AdsBot-Google:

Pinterest

Neffont K~

Opera \ | Chromiom

Fifor 05 ‘
Seaorkey |/ Mathn

ron

Chrome
MobleSofai Aodrod
Icowesel \\\ IE Mobile
BlackBery Vbt 7 Chrome Mobiei05
SingPreview Firefoxoble

Opera oble

Chrome Mobile
Hupi

[ET[RS
Monitoring Requests Hourly

8k

6k

4k

2k

0ok '
2016-... 2016-... 2016-...

| | |
2016-... 2016-... 2016-... 2016-... 2016~

Hupi

Reduction franchise

I~

Garanti corporelle
Contenu prive

Assurance obligatoire

Ca2014 Q205 © 2016 O 2013 O 2012
Hupi



II
—
—
A —— ﬂumwvm’ov@?
- m?.soya%@o
U 2 & mayog o NS
b W. o 29 0% 3
S m 3 woy?%;@,_%é?%ma
- (o] i
2 .e. == mm.du,&@ﬁoaﬂaosooﬁoﬁ _
= - m@%g%«ﬁéoo%é @
3 k:
A moas@om@oﬁw«so? 5% "
< . 8
T | moo@ogﬁd%388?89
m@o%gagcgoo%g 3
A f mooganp%%@éoo&ﬁ@o 8 2
o
D il moomea@m@w?ooﬁm&@ 5
= m@o)\\_m‘yo»&.woaomo?@\wdo»\@p
A &1 . mmdme@%msdanaaoe@om& £
IS — =
15595 L 1 wn
—J ’ : 3
” 3 S [T s
e m ._qla. g s
: unn_ |l|“k
g S g
5 5
Q
] m wu
= m.m_@@?s o
%) m@mm&ns@éag
(@) . g
= o mo%%ﬁo_ﬁoéoa@f.
v
m@?\_‘wnpm&w.v@o@edoooﬁoﬁ L) T
£ & i "
= g m@a&%poommwéao&ogn i
y s @p?&ﬁoﬁaﬁaoa%% 2 %
o . o mﬁ,oﬁw.aaw%sooﬁoﬁ s r&m
= m mme%g%géoo%ﬁ 5 E tesyan °
= @ woosoomoaoﬁﬂaao?%? m R Lm_e
nnw. | m@o@o&ﬁo&ogooﬁo%, . oN
m@owegogé%o%g £ 5
f m@om&ﬁp%ogooowmﬁ@o m ] qo, %
E H m@oﬁa@m@?@aﬁ@ﬁs = . cﬁ, \,o,,w
4 & mmoe‘_ﬁ o»w.woaosy@on& £ qv,q, ,@c N
5 s mmge@%m pol® aao@o% - % @
F —_—— e uorss =1 ! 3 F @ & %, 4
2 - ke o o e 8 bo,mx,,%p m
3 T g 5 b N g 5 i o
: = -~ E m = L2, ,»% b
> . 1 @ o] ~
e a o . , F
= : gt . B4
P " % s z u,\,,%anH K&Gf
X = - . 4 w,mxg ¢ 28 i3
L E ~ iy o m [¥)
] e =2 -
2 . mmm@y& - 5 4 " %2 53 g
3 e PR e © o S =} a
Qm =i 0 P g \,\,x fcc4
5 mm.wvwéow? & v a,c w2 a9
o Q ) o nv 11 = [v] o
M mj | 3 i | moy@%@wogoéooomf. qm,e»qu Hmmm
= 8 2
s < m@?\_‘w P@&@r o@.«,ooooﬁoﬁ L, e o - ¥ "
B R % : g m m@yoﬁw%m@owmwﬁooov@odan m_ S g m,b,a,e/% xm.,. w m m ..m..
PR S 9 = uols g 32 «\,qeovm 933 i
& [ | i S =] N 5]
B . 2 5 woyov%\_ 3?389%% 25 9p %Q,a \,am g 28
o L.
i ; u o T — wﬁgoi%&o«ooﬁ?s 21q e ¢ A A
I xud 8 Q 0! 2 +
- 5 m@.vgg%ﬁeéoa&ﬁﬂ N & ¥
] woogoommwa\w\_wﬁaoe&go‘v
| m@ooom%d&ao«oooﬁs%,
numowwdmr@o@.v\_\d(vooowo@\w M 8
f moo@%&,o,oggo%ﬁ@o 8 g s b
] 4 .0
moomea@mow?%oem%d S £ cn.,, xo,my
x mooa_ﬂ oﬁossyﬁon& E nv/ nvgxem
. mmsmeom%mow%onaao@m% B g ux, m«,,,%w
= [ o — N ~
o 9 PRy %um 2
~ m in & o, [ ) o
o g 5% e 2
M m Qn..,»\,w.,»env U
. 3 [=]
.,.na g w\,xx,%xmp m %ms
5 2 L T 32
o @ «Q,W,Mx% s mmmm
Al i 53 -
&9 ,%an oy = )
o 2 &% 2%
Q &% /«.G% 1A a 89
% " 733
2 0, % 3 43 o Q0
. g ¥ n
[
g K2 . T nl s
g L >
~ i Ky o = i
o 2 2 ,»w b e
X m%mn
9, .ww i in =]
,%an % il 7 %
% it

su
ol
1SS
EH
—
0
N
..vm_
sn
| s@.
1]
R
cll
quoN®

-
L]
i
[



CAS D'USAGE

‘.’ ] Y 4 ] <
-:QZ-  Différencier les Dashboards de synthese des Dashboards
reserves a l'analyse de données

* Associations e Réseaux
neuronnaux

* Classifications * Prévisions
temporelle

* Clustering e Géolocalisation

* A/B Testing

@ Conseils pour le choix de Datavisualization fonction des probléemes - http://www.datavizcatalogue.com/index.html
Pl



ENTREZ DANS VOTRE USINEl

Mot de passe oublié ?

Email &

Réinitialiser mon mot de passe

Instruction de confirmation non regu ?

‘ Email -

Renvoyer les instructions de confirmation

Revenir a la connexion

from data to insights

Se connecter

Email

Mot de passe a

Connexion

Inscription =»

| | Se souvenir de moi

€ Probleme de connexion ?

Site sécurisé
(https)
& Inscription
Email P
Mot de passe a
Mot de passe a

J'accepte les CGU

€ Revenir a la connexion




Vos URLS:
URL

https://ecoles.hupi.io

https://ecoles-studio.hupi.io

https://ecoles-terminal.hupi.io

https://ecoles-notebook.hupi.io

https://api.dataretriever.hupi.io/private/ecoles

ecoles.kafka.pro.hupi.loc
ecoles.mongo.pro.hupi.loc

http://api.catchbox.hupi.io/vl/ecoles/<dynami
c endpoint>

o,
T Hur

ENTREZ DANS VOTRE USINE‘

Commentaires

Votre portail, point d’entrée de toutes vos
applications

Acces direct au studio

Acces direct au Terminal (R, pyspark, python,
shell..)

Acces direct au Notebook (Spark/Scala)

Votre APl dynamique HUPI-LINK

Vos messages en temps réel pour traitement
Votre base de données ecoles

Votre APl dynamique pour I'entrée de vos flux
de données



Votre portail

FONCTIONNALITES - FRONT‘
Q @ e e

ecoles.hupi.io Acceés aux produits de

I'Usine

1)
»

—

@ test

4

BIENVENUE !

Ici devrait se trouver soit une description du service, soit les indicat

Al

Interactif

% Performance

4

Il s'agirait d'avoir, juste aprés le login, toutes les informations utiles

Lt S t Gérez votre compte
il Suppor

Par exemple, sur la colonne de gauche, on peut consulter des infor </> >

o \_
Notebook Terminal
22 ﬁ
Thémes Q{}
(Menu vertical, optimisé Etdis Support
pour gérer de nombreux

thémes) Page « Synthése »

(Fonctionnalité a venir)

Voyez la Data en grand

Acces au support direct Accés aux filtres

personnalisés

| gl
AHuPI




FONCTIONNALITES - ADMINISTREIO@

€« > C { |} immersivelab.hupi.io/admin 52?} ®
TaNU - Immersive Lab HH Q @ vincent.moreno@hupi.fr v
|] Themes @ Dashboards m Widgets @ Iframes @ HDR Endpoints BB HDR Query Engines @
N Themes Active Action
priétaires,Vehicule,Location,Export Données & i}
v i}
Ele & i}
Ekoetik ekoetik Gou Gestion,Commerciale,e-commerce,Logistique,Exports Données & o
TaNU - Immersive immersivelab MySql v rd i
HUPI-INTERACTIF \
Acceés aux : HUPI-LINK
o Accounts Acces.aux :
o Thémes . Zgg Endpo:gts .
. ° uery cngines
Liste des « Accounts » / * Dashboards Query Eng
Usines * Widgets

K' iFRames J




gl 1 .
Ll FONCTIONNALITES-UTILISATEURl

Gérer votre profil @ vincent.moreno@hupi.fr - 4
Gérer vos préférences -
— Décider quelle période vous intéresse le plus & Préférences
— Cette période sera appliquée par défaut dans tous les & Profil
Dashboards

| ) se Déconnecter

“THUPI



L Ok
S
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NIVEAU
A

ADMINISTRATION‘

 (Gestion des Usines « Accounts »

— Utilisateurs (profil viewer)
» Acceés a tous les Themes en mode lecture seule
» Acceés a toutes les options (export, zoom, filtres, profil,etc...)
« Aucun acces aux applications
— Administrateurs (profil administrateur)
» Acceés aux applications HUPI-INTERACTIF et HUPI-LINK en tant qu’administrateur
» Autorise un utilisateur a devenir « Administrateur » et « Expert »
— Experts (profil « Datascientist »)
» Acceés a toutes les solutions pour développer des recommendations en temps réel

Ay
.‘Q'. Un expert peut travailler sur des usines différentes avec un seul compte. Formez une communauté
& S

THUPI



NIVEAU "
—

ADMINISTRATION - EXERCICES

* Inscrire un nouvel utilisateur

» Autoriser 'accés au nouvel utilisateur
— Que se passe t'il ?

« Ajouter l'utilisateur comme Administrateur
— Que se passe t'il ?

« Ajouter l'utilisateur comme Expert
— Que se passe t'il ?

» Retirer I'utilisateur de votre Usine

« Supprimer le compte de l'utilisateur

"FHUP!



- CREER VOTRE PREMIER THEME

Objectifs:
Comprendre les mécanismes et les interactions entre les Thémes, les Dashboards
et les Widgets

Manipuler les différents objets

« Assimiler les étapes jusqu’a la publication

‘FHUPI



CREER VOTRE PREMIER THEME

1 Créez votre Théme
2 Personnalisez votre Theme (icbne, nom)
— Pourquoi je ne le vois pas ?
3 |ldentifiez les Dashboards a votre disposition

4  Ajouter et organisez les Dashboards a votre Theme
- Que deviens le Théme « MySQL » ?

Ay

S &
- -
& Y

FHUPI




PAUSE ?

» Au retour de la pause, peut-étre aurez-vous des questions ?

* Nous prendrons un instant ©

‘FHUPI



NIVEAU
—

PARTAGEZ VOS WIDGETS

Objectifs:
« Apprendre a partager de maniere publique un widget

» |dentifier comment l'intégrer dans tous les types de sites Internet ou dans des
applications Web

» |dentifier les filtres possibles
» Jouer avec les intéractions
Exercice:

« Partager le widget

"FHUP!



i Accounts

[ Themes ‘ @ Dashboards

‘ Ll widgets

C}J' Iframes

@ HDR Endpoints

LES

BB HDR Quey—rgmo

widgets

TANU - IMMERSIVE LAB

: ‘Back to index

Name : | Tables et Champs
lcon : |fafa-database Q

Theme: MysSql

Skeleton: | 50_50

<

<

Choisissez votre icbne parmi
plus de 150 icones

4

Description :
Filters :
Name Slug Type
Table table_name text
Ajouter des filtres a vos Dashboards, 3 types:

* Text
* Number
* Date

widgets:  cquche_5050

& Liste des tables - csv

Droite_5050

X Liste des champs des tables - csv

Choisissez le template de
votre page

7525

2575

50_50_footer
header_50_50
33_33_33

Ordonner et placer vos

3

«)

@ Delete

il
=+ add widget
i

=+ add widget

arivPl




~ 75_25 ™

-~
\

DASHBOARDS
SKELETON

//’ 50_50 ‘\\

50 50 footer

~
/

N J
i i
\ /

33_33_33

AJe modifie un skeleton, je dois remettre les Widgets




a Accounts

LES \A/IDGETS‘

[ Themes @ Dashboards ’ [l widgets & iframes [ HDR Endpoints B8 HDR Query Engines

TANU - IMMERSIVE LAB

Name :

Description :

URI :

Render Type :

Cache Expiration :

Widget Options :

.

"HUPI

3

Afficher une description Questions mises a jour
Répartition des questions détaillée des informations Source: Base de production
r Insérer des URL pour
- il dynamiser
2 & LY

immersivelab / questions_categories

Nombre de qu

{

"title" : {"text": "Questions
mises a jour",

250
column_stacked_normal
Nom de la
Datavisualization
0
< =
% %
? %
9 % 5

Année-Mois

[ E-banking [ Informatique [ Internet [l Réseaux sociaux

"x":-20 }, Temps en seconde pour [0l Technologie [ Economie numérique

"colors": ["#97C000",
"#E3A606", "#F7A708",
"#F20529", "#BBCBO07",

rafraichir vos Widgets

e A

Imaginez et personnalisez
vos widgets

Testez vos widgets




Temperature (°C)

Monthly Average Temperature
Source: WorldClimate.com
30

25
20
Tokyo
15 - New York
Berlin
\ London
10

Jan Feb Mar Apr May Jun Jul Aug Sep Oct Nov Dec

Basic line

Historic and Estimated Worldwide Population Growth by
Region
Source: Wikipedia.org

10
75
s
25
) k‘ﬁ/k//a

Exchange rate

USD to EUR exchange rate over time
Pinch the chart to zoom in
1
0.9
0.9
0.8
0.8
0.7
0.7
Jul13 Jan '14 Jul"14 Jan'15 Jul"1s

Time series, zoomable

s
1750 1800 1850 1900 1950 1999 2050
Asia Il Africa Europe America [l Oceania
Stacked area
Stacked column chart
100
o ]
S
2 -
]
;- .
2
2

Apples Oranges, Pears Grapes Bananas

John M Jane Joe

Stacked percentage column

Percent

Total fruit consumption

Historic and Estimated Worldwide Population Distribution
by Region
Source: Wikipedia.org

100
75
50
.
ps
25
1750 1800 1850 1900 1950 1999 2050
Asia [l Africa Europe America Ml Oceania

Stacked column chart

125 John  HH jane Joe
11 1
10
10
9
4
s
7.5 3 3 7
2
: N
5 .
25
) )
3
0
Apples Oranges Pears Grapes Bananas

Stacked column

WIDGETS
RENDER_TYPE

US and USSR nuclear stockpiles

Source: thebullet

metapress.com

Employees

0
Jan | Feb  Mar  Apr  May g Sep Ot Nov Dec

50k
40k
]
£ 30k
§
=
B
5 20k
z
10k
0k
1940 1950 1960 1970 1980 1990 2000
usA Ml USSR/Russia
Monthly Average Rainfall
Source: WorldClimate.com
250
200
E 150
£
E
3 100

Jun o Jul o Au

Tokyo Ml New York London Berlin

Basic column

Efficiency Optimization by Branch

200 400
150 300
100 200 3
50 I I I k
0 I 0
Seattle HQ San Francisco Tokyo
Employees [l Employees Optimized Profit [l Profit Optimized

Fixed placement columns




Height Versus Weight of 507 Individuals by Gender

Source: Heinz 2003

140
Female
120 Male
100
2 s 3 i 2
e o8 L B
s D 28 .25  Sang
g T ;l:..
s ',! 3
60 $ o8 .9 3
.o »
#% & =
40
20
140 150 160 170 180 19 200

Height (cm)

Scatter plot

Fruit consumption

Bananas

Tree map with levels

Budget vs spending

Sales

o Allocated Budget
- Actual Spending

Administration Marketing

Information

Technology Development

Customer
Support

Spiderweb

WIDGETS
RENDER_TYPE

Sales per employee per weekday
0
Friday | 67 | 48 | 52 16 115 120 96 30 84 91
25
Thursday 24 117 64 19 117 6 98 32 64 48 50
Wednesday | 8 | 78 [123 11a| 8 | 12 | 88 | 82 |123| 31 7
100
Tuesday | 19 | 58 | 15 1320 s | 32 | 44 | 1 | o7 | 114
125
Monday 10 92 35 72 38 88 13 31 85 47
150
s S O PO
& R N A

Global Mortality Rate 2012, per 100 000 population

Click points to drill down. Source: WHO

South-East Asia.

Africa

Americas

Highcharts extended heat map

Temperature variation by day and hour through 2013

- ‘Iliilﬂil
- ] | i

January February April May June ey August September  October November  December

Large heat map

Highcharts Polar Chart
o

315° s

180°

Column  -e- Line Area

Polar chart

Wind rose for South Shore Met Station, Oregon
Source: or.water.usgs.gov
N
NNW NNE
10%
hw 3 ME <0.5m/s
2 MWos-2m/s
3 2-4m/s
whw 3 ENE 4-6m/s
& M 6-8m/s
F M 8-10 m/s
>10m/s
w L 3
N
\g
- w -
sw se
ssw sse

:
Wind rose

Highcharts Box Plot Example

1200
1100

1000

Theoretical mean: 932

900

Observations

600
1 2 3 4 H
Experiment No.

Box plot




WIDGETS
RENDER_TYPE

Sales funnel

Website visits (15 654)

Downloads (4 064)
Requested price list (1 987)
Invoice sent (976)

b
-

Funnel chart

@ HUPI intégre au fil de 'eau des Datavisualizations de HighCharts et 3D.js




F 2

Objectifs:

» Construire un widget

* Intégrer les données du HUPI-LINK

« Afficher les résultats dans différents « render-type »

WIDGETS




x 3 WIDGETS

Exercice:

« Créer un nouveau widget basé sur un « endpoint »

» Tester le widget

« Affecter le widget a un Dashboard existant ou un nouveau
* Visualiser le widget

« Personnalisez votre Dashboard

THUPI



"title" : {"text": "Questions mises a jour",
"x":-20 },
"colors": ["#97C000", "HE3A606", "#F7A708", "#F20529", "#BBCBO7", "#BDCDO06", "#DEGEO7", "#63A12E",
"#242524"],
"legend"” : { "enabled": true },
"yAxis": { "min": O,
"title": {"text": " Nombre de questions"}

"XAxis": { "min": O,
"title": {"text": "Année-Mois"}
4
"subtitle": {
"text": "Source: Base de production”,
"x": -20
#
"tooltip": {
"value Suffix
"headerFormat": "<span style=font-size:15px>{point.key}</span><table>",
"pointFormat": "<tr><td style=color:{series.color};padding:0>{series.name}: </td> <td
style=padding:0><b>{point.y:.0f} TaNU</b></td></tr>",
"footerFormat": "</table>",
"shared": true,
"useHTML": true

w.nn
. ;

h
"plotOptions": {

"column”: {
"pointPadding": 0.2,
"borderWidth": 0

}

"chart" {

"z00mType": "x",
"panning": true,
"panKey": "shift"

}

WIDGETS
~ CUSTOMIZATION

)
- -
& S

(L

http://api.highcharts.com/highcharts



http://api.highcharts.com/highcharts

HUPI-LINK

ACCES AUX DONNEES - PARTAGE SYSTEMES EXPERTS

Bl Accounts [E Themes R W Nom de la méthode crée Endpoints EE HDR Query Engines )
Edit Endpaink | dynamiquement dans I’API de
LSl ol HUPI-LINK N
Method name | liste_champs_tables La source d’informations : Connecteurs de base de données, mais
' aussi prédictions, modéles statistiques
. J
Query Object 5 AX
Les types de rendus acceptés : csv, column,....
Query engine : = mysgl-tanu 3
= N J
Export type :  csv
Query : SELECT table_name, column_name from INFORMATION_SCHEMA.COLU . . )
where table_schema="tanu" # Requétes au format de la source de données
Les filtres possibles
o J
— Y
Pattern Field type Field Default operator Filter name Action
and_tablename string table_name = table_name 1

"FHUP!



HUPI-LINK

ACCES AUX DONNEES - PARTAGE SYSTEMES EXPERTS

 Exemples de requétes Mongo

{
"collection": "number _visits_perNumberVisitors",
“query™ [{
”opere_ltor": "aggregate”, . . i
ppelner frmetch fLH Quels sont les regles et formats a suivre
"_id":"$number _visits",
"value": { . . . .
“Ssum': "Snumber_visitors” https://github.com/hupi-analytics/data-retriever
}
}
1L Renommer les
Sproject”:{ - variables pour leur
‘category™: "$_id", .
"value": "$value” prise en compte dans
1 .
7 |
7 es widgets
"$sort": {
"category”:1
}
H
H
}
Pattern Field type Field Default operator Filter name
match_f1 int event_timestamp $gte start_date
match_f1 int event_timestamp $lte end_date

‘FHUPI



Les filtres Date par défaut :

« start _date
 end_date

# where [f1] #

# and [f2] #
# match _[f4] #

THUPI

HUPI-LINK

FILTRES PERSONNALISES



« Comment tester si le service est opérationnel ?

curl -H "Content-Type: application/json" -H "Accept-Version: v1" -H "X-API-Token: my-private-token1"
-X POST -d '{ "client": "ecoles", "render_type": "csv", "filters": { "question_id": "2485" } }'

\ YL 4
:Q: https://github.com/hupi-analytics/data-retriever



https://github.com/hupi-analytics/data-retriever

0.0

&

oa®

s Og0

I . H U I I
valoriser analytiqguement votre différence

FORMATION

HUPI-INTERACTIF & HUPI-LINK & HUPI-ANALYTICS

2éme Journée

“THUPI



JOURNEE 2

* Jour 2: Matinée e Jour 2: Apres-midi
— Rappels — Présentation HUPI-STUDIO
— Dashboards experts — Présentation
— APl expert HUPI-NOTEBOOK

— Cas Exercices pratiques



RAPPELS

Vos retours:
e Les Plus ?

* Quels sujets souhaitez-vous que nous repassions plus en détails ?

* Quels sont les nouveaux services que vous imaginez ?

‘THUPI



NIVEAU

gl 1
% RAPPELS

E Accounts [ Themes @ Dashboards Lahil Widgets 2 iframes HDR Endpoints BH HDR Query Engines

« ACCOUNTS:

— Votre usine, en tant qu’administrateur, vous pouvez administrer plusieurs usines

— Vous habilitez tous les utilisateurs qui se sont déja enregistrés a étre « Administrateur »
ou « Viewer »

— Vous définissez le nom de votre usine
— Vous choisissez les themes et les ordonnez

THUPI



Y @

NIVEAU

RAPPELS

E Accounts

[ Themes @ Dashboards Ll Widgets 2 iframes

HDR Endpoints

BB HDR Query Engines

THUPI

THEMES:

Vous définissez de nouveaux themes

Vous leur associez un icbne reconnaissable
Vous ordonnez les Dashboards

Vous partagez vos Thémes avec d’autres usines



NIVEAU

il 1 ;
% RAPPELS

E Accounts [ Themes @ Dashboards Lahil Widgets 2 iframes HDR Endpoints BH HDR Query Engines

 Dashboards:
— Vous créer des dashboards et leur associez un icéne
— Vous choisissez les « skeleton »
— Vous ajoutez une description, visible pour les utilisateurs
— Vous ajoutez tous les filtres que vous souhaitez
— Vous ordonnez vos widgets

THUPI



b1

NIVEAU

RAPPELS

E Accounts

[H Themes @ Dashboards Ll Widgets 2 iframes HDR Endpoints BB HDR Query Engines

THUPI

WIDGETS:

Vous créer des widgets basés sur des « endpoints » [votre API privé]

Vous pouvez ajouter des descriptions « i » affiché sur chaque widget. Pensez a mettre
des liens et décrire I'information

Choisissez votre « render type » ou encore le type de gra @ due vous souhaitez
Passez des parameétres aux API

Personnalisez vos widgets

Donnez la possibilité de télécharger les données

ke

Ay

-ZQ:- Ne pas oublier 'export type « csv »




NIVEAU

| 1‘:
& RAPPELS

E Accounts [ Themes @ Dashboards Lahil Widgets 2 iframes HDR Endpoints BH HDR Query Engines

+ IFRAMES:

— Choisissez quels widgets vous souhaitez partager avec vos collegues, intégrez les dans
vos sites pour les rendre dynamiques, envoyez les par emails pour échanger

— Pensez a utiliser les filtres associés (cliquer sur le bouton de partage pour voir comment
utiliser les filtres) -

THUPI



NIVEAU

il 1 :
% RAPPELS

E Accounts [ Themes @ Dashboards Lahil Widgets 2 iframes HDR Endpoints BH HDR Query Engines

 HDR Endpoints:
— Définissez un nouvelle API (un nouveau service dynamique d’accés a des données)
— Choisissez le type d’export de vos données
— Voir la documentation pour le type des exports

— L’export type « csv » est le plus simple pour tester vos données
— Intégrez vos filtres personnalisés (venant des Dashboards ou de vos appels API)

Ay

':Q:- https://github.com/hupi-analytics/data-retriever

THUPI



NIVEAU

il 1
& RAPPELS

E Accounts [ Themes @ Dashboards Lahil Widgets 2 iframes HDR Endpoints BH HDR Query Engines

 HDR Query Engines:
— Ajoutez vos propres accés a vos données sur vos bases externes a votre usine
— Par défaut, les « Engines » internes a votre usine ne sont pas présenteés:
+ MongoDB
* Impala
 Prediction
« Search

THUPI



DASHBOARDS EXPERTS

Nomenclatures:

« Bien nommer les widgets pour les retrouver facilement

— Par catégories numeérotées, exemple :

« 1000 — Economie
— 1100 — Chiffres d’affaires

e 2000 — Produits
— Etc....

— Par nom logique combinés, exemple:
* Economie_chiffres_d_affaires

— Par rédacteurs
» Arnaud_economie_chiffre_d_affaires

“THUPI



“THUPI

Optimisez vos temps de réponse:
— Utiliser la fonction « cache_expiration »

DASHBOARDS EXPERTS

Comment intégrez de nouvelles sources de données

Impala
Mysql
Postgres
Search
prediction



APl EXPERTS

Header Params

Content-Type: "application/json"
Accept-Version: "v1"
X-API-Token: "your_token »

POST http://api.dataretriever.hupi.io/private/(:module_name)/(:method _name)

module_name: (String)
method_name: (String)
body:

{

"client": client_name,
"render_type": render_type,
"filters": {
filter_name1: { "operator": operator, "value": value},
filter_name2: value
THuP)



PAUSE ?

» Au retour de la pause, peut-étre aurez-vous des questions ?

* Nous prendrons un instant ©

‘FHUPI



HUPI - STUDIO

 Le HUPI-STUDIO est un environnement dédié qui vous permet :
— D’importer vos données structurées, semi-structurées, non-structurées — HDFS
— Exploiter en SQL vos données
— Ordonnancez vos batchs
— Partagez vos projets

“THUPI



due &4
@ Mes documents
ACTIONS
© Nouveau document
W trash O
MES PROJETS ©
¥ TANuU (1]

¥ default (2]

PARTAGE AVEC MOI

ent, aucun
projet n' artagé

avec v

Query Editors v

Metastore Manager Workflows v

Partagez vos projets

Search for name, description, etc...

Nom Descriptic

[\ evaluate question level

S Yngo Access Questions création d'une
mongo
Accéder aux données
avec HIVE

Ik Navigateur de fichiers

pour accéder a la collection questions ¢

Pilotez vos travaux

HUPI —STUDIO\

Job Browser £ immersive_lab v

Derniére modificatid Projet Partage
01/22/16 06:24:40 ]
01/31/16 01:45:53 COH T =

Accés a votre stockag
clusterisé

Evaluez vos Jobs

"FHUP!



2 HUPI - STUDIO

NAVIGATEUR DE FICHIERS

) Query Editors v Metastore Manager  Workflows v I Navigateur de fichiers Job Browser £ immersive_lab v

B5 Navigateur de fichiers

Rechercher un nom de fichier £+ Actions v % Déplacer vers la corbeille v ® Charger v © Nouveau v
" ACCuel / uUser / immersive_iap ' ¥ Hisorique [ Lorpeie
4 Nom Size Utilisateur Groupe Autorisations Date
- hdfs supergroup drwxrwxrwx January 25, 2016 01:16 AM
[ ] immersive_lab supergroup drwxr-xr-x January 30, 2016 01:21 PM
B .Trash immersive_lab supergroup drwxr-xr-x January 30, 2016 04:00 PM
B .sparkStaging immersive_lab supergroup drwxr-xr-x January 29, 2016 02:06 AM
M .staging immersive_lab supergroup drwx------ January 31, 2016 01:55 AM
m JAR immersive_lab supergroup drwxrwxrwx January 30, 2016 05:36 AM
B app immersive_lab supergroup drwxr-xr-x January 22, 2016 02:53 AM
B data immersive_lab supergroup drwxr-xr-x January 21, 2016 02:50 AM
B et immersive_lab supergroup drwxr-xr-x January 29, 2016 02:04 AM
i tmp immersive_lab supergroup drwxr-xr-x January 29, 2016 02:06 AM

Nomenclature des
dossiers pour travaux

"FHUP!



HUPI - STUDIO

NAVIGATEUR DE FICHIERS

Exercices:

« Ajouter des fichiers de données

* Modifier les autorisations

« Afficher les informations contenues

‘THUPI



HUPI - STUDIO

QUERY EDITORS

ahue ) Query Editors v Metastore Manager Workflows v I Navigateur de fichiers Job Browser % immersive_lab v

\ﬁg} Hive Editor Editeur de requétes Mes requétes Requétes enregistrées Historique

Aide Parameétres

1 Exemple : SELECT * FROM nom de_ table ou appuyez sur CTRL + espace
BASE DE DONNEES

tests | v }
TABLES

g i Enregistrer sous... Expliquer oucréerune Nouvelle requéte

emo

individuals

Questions : Editez, testez, enregistrez

Requétes récentes Requéte Journal Colonnes Reésultats Gre vos requetes
+ Heure Requéte

31/01/2016 22:41:05 select * from demol
31/01/2016 22:40:41 CREATE EXTERNAL TABLE demol (customerId INT, customerName STRING, duedate TIMESTAMP, end_month_quantity DOUBLE, end

31/01/2016 10:54:46 SELECT question_id, prod_and_ts.actual_level as actual_level, prod_and_ts.prediction_date as prediction_date FROM q

"FHUP!



HUPI - STUDIO

QUERY EDITORS

Les moteurs d’acces aux données sont bien déconnectés du stockage

Langage: HQL (proche du SQL)

CREATE EXTERNAL TABLE demo1l (customerld INT,
customerName STRING, duedate TIMESTAMP,
end_month_quantity DOUBLE, end_month_price
DOUBLE, start_month_quantity DOUBLE,
start._month_price DOUBLE)

ROW FORMAT DELIMITED FIELDS TERMINATED BY '\t'
LOCATION '/user/ecoles/Formation/Data’;




HUPI - STUDIO

QUERY EDITORS

Les moteurs d’acces aux données sont bien déconnectés du stockage

Langage: HQL (proche du SQL)

CREATE TABLE click_data
(

pid INT,

vid STRING,

score INT,

uid INT,

v_index INT
)
STORED BY ‘com.mongodb.hadoop.hive.MongoStorageHandler'
WITH SERDEPROPERTIES('mongo.columns.mapping'='{"id":"_id"}')
TBLPROPERTIES('mongo.uri'="'mongodb://ecoles.nodel.pro.hupi.loc:2
7017 /test.click_data');




HUPI - STUDIO

NAVIGATEUR DE FICHIERS

Exercices:

« Ajouter un fichier au format « TSV » ou « CSV »
» Créer une table dans la table TEST avec HIVE
» Visualisez les informations

« Créer une nouvelle APl (Endpoint)

« Ajouter un Dashboard

THUPI



HUPI —STUDIO‘

@ Job Browser

Nom d'utilisateur immersive_lab

Journaux D

= 1453413556154 _0029

1453413556154 _0028

1453413556154_0027

I}

1453413556154_0026

1453413556154 _0025

1453413556154_0024

n

1453413556154_0023

1453413556154 _0022

Texte Rechercher un texte

Nom

SELECT question_id,
prod...prod_and_ts(Stage-1)

SELECT question_id,
prod...prod_and_ts(Stage-1)

SELECT question_id,
prod...prod_and_ts(Stage-1)

SELECT question_id,
prod...prod_and_ts(Stage-1)
SELECT question_id,
prod...prod_and_ts(Stage-1)
SELECT question_id,
prod...prod_and_ts(Stage-1)

SELECT question_id,
prod...prod_and_ts(Stage-1)

SELECT question_id,
prod...prod_and_ts(Stage-1)

Application

Type

MAPREDUCE

MAPREDUCE

MAPREDUCE

MAPREDUCE

MAPREDUCE

MAPREDUCE

MAPREDUCE

MAPREDUCE

Statut

Utilisateur

immersive_lab

immersive_lab

immersive_lab

immersive_lab

immersive_lab

immersive_lab

immersive_lab

immersive_lab

Maps Reduces

Echoué Détruit

File d'attente

root.immersive_lab

root.immersive_lab

root.immersive_lab

root.immersive_lab

root.immersive_lab

root.immersive_lab

root.immersive_lab

root.immersive_lab

Priorité

N/A

N/A

N/A

N/A

N/A

N/A

N/A

N/A

Durée

20s

18s

18s

18s

19s

17s

17s

18s

v Envoyé
01/31/16
01:54:47

01/30/16
14:17:45

01/30/16
14:02:43

01/30/16
14:01:46

01/30/16
14:00:50

01/30/16
13:59:26

01/30/16
13:57:16

01/30/16
13:52:43

THUPI



evaluate question level

Lancez manuellement ou
ordonnancez vos
traitements %= Ssh

immersive_lab@10.80.2.51
/home/immersive_lab/batch/tanu/server/sh/kiba_job.sh

immersive_lab@10.80.2.51

/home/immersive_lab/batch/tanu/server/sh/spark_job.sh

Créer vos scripts shell et lancer les avec votre ordonnanceur
Créer vos programmes spark (pyspark/scala) et ordonnancez les
Activer des SLA (Service Level Agreement) -

Ay

v

L4
-

<

“THUPI

HUPI - STUDIO

ORDONNANCEUR - 00ZIE



HUPI - STUDIO

ORDONNANCEUR - 00ZIE

Exercices:

* Visualisez le traitement

* Lancer manuellement le traitement
» Planifier le traitement

* Créer un nouveau workflow

THUPI



HUPI - NOTEBOOK

* Environnement interactif dédié au développement de calculs statistiques distribués
« Partagez vos projets
» Tester des modéles statistiques

‘FHUPI



HUPI - NOTEBOOK\

L '.hupi SPARK NOTEBOOK

Files Running Clusters

To import a notebook, drag th New » | &

»

Process tournant dans
votre usine

adam

anomalyDetection
cassandra

core

graphx
machine-learning

misc

[ 5 S [ S S o S

milib

D sql

[0 streaming
O tachyon

5 viz

"FHUP!



SCENARIOS DE FLUX DE DONNEES

HUPILYTICS
— Evaluez la performance de votre site ou de vos applications web

Logs

— Applicatifs
— Systemes @

FHUPI



FILEBEAT

SCENARIOS DE FLUX DE DONNEES‘

Data

Transformations

|

‘FHUPI

Stockage

Indexation

VEE




DEMONSTRATION DE FLUX

« Affichage des flux entrants
« Affichage du stockage
* Visualisation des traitements

“THUPI
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FORMATION

HUPI-ANALYTICS

3¢Me Journée



‘THUPI

Introduction au Machine Learning
Basics

Classification

Clustering

Regression

Use-Cases

Exercices (SPARK MLIB)

AGENDA

83



A QUOI CA SERT|

Analyse de : Détection

désabonnements C'blag.e . d‘images et
publicitaire Bddl

(churn) classification

Les principaux
scénarios fonctionnels
qui peuvent étre
adressés avec du
Machine Learning

Monitoring

o Recommandations  Prévisions
d'équipements

Spam Détection de Détection
filtering fraudes danomalies




QUEST CE QUE LE MACHINE LEARNING

» Approximation d’'un pattern a partir d’'exemples
« Algorithme qui s’adpate
« Prédiction de lI'avenir (proche) en fonction du passe

Le Machine Learning a pour but de prédire et le Data Mining a
pour but de comprendre

‘THUPI



CRITERES POUR UNE BONNE PROBLEMATIQUE DE ML

» Disposer d'exemples de resultats attendus (label)

— Désabonnement client : enregistrement de clients actuels (loyaux) + clients ayant quittés
(churn)

 De variables pertinentes

— Informations clients : age, sexe, code postal, historique des achats

« Et accepter un certain niveau d’incertitude, de
tolérance a l'erreur

— Reéussir a identifier certains clients mais pas tous

‘THUPI



Visualisation

«Visualisation des
résultats de prédiction

Introduire des
connecteurs vers des
Outils de restitution Bl

Déploiement

y Modifier la

conception du
modeéle

Sweep des
parameétres

Réglage de la

PROCESSUS D'UNE ITERATION‘

@ 3

Données Besoins métier

Préparation de
données

problématique

hN

Data mining
pertinence

Extraction des champs
pertinents

Filtrage

=Nettoyage,
enrichissement

= Sequence mining

Création de clusters

Machine Learning

Apprentissage

Tests de robustesse, de

calibrage, validation croisé




Avancons.....

Que voulons-nous dire par

APPLE

‘THUPI



LEARNING (TRAINING)

Features: Features: Features:
1. Color: Radish/Red 1. Sky Blue 1. Yellow
2. Type : Fruit 2. Logo 2. Fruit
3. Shape 3. Shape 3. Shape
etc... etc... etc...

“THUPI



THUPI

TERMINOLOGIE

Features

— Le nombre d’informations ou traits distincts qui peuvent étre utilisés pour décrire chaque
élément d'une maniere quantitative

Samples
— Un échantillon est un élément a traiter (par exemple classer). Il peut étre un document ,

une image, un son , une vidéo , une ligne dans le fichier de base de données ou CSV ,
Oou ce que vous pouvez décrire avec un ensemble fixe de caracteres quantitatifs .

Feature vector

— est un vecteur a n dimensions de caractéristiques numeériques qui représentent un objet
Feature extraction

— Préparation d’un “feature vector”

— Transformer la donnée avec ses dimensions dans un espace avec moins de dimensions
Training/Evolution set

— Jeux de données pour découvrir potentiellement des relations prédictives



WORKFLOW

machine

\ learning
extractor _ _

™
' feature classifier
| EEEEEEE |Eﬂ|
. extractor . model




FAMILLESl

Familles Algorithmes Objectifs

O
R
o O

Machine Learning -

THUPI




"FHUP!

SUPERVISED LEARNING‘

Les classes du jeux de données “Training” sont connues

_v.ﬁ.: g‘;&h
% Y

Reliance on algorithm trained by human input, reduced expenditure on manual review

s T 1 {*—'}—r W = D -

Raw Data Sample Data, Algorithm Product of trained Manual Production
Code and lest new sample algorithm Verification
dala - Feedback
E-Discovery Concepts: Machine Learning Hudam | LEGAL

SUPERVISED LEARNING

for relevance and coding

A




UNSUPERVISED LEARNING‘

* Les classes des jeux de données ne sont pas connues

UNSUPERVISED LEARNING

High reliance on algorithm for raw data, large expenditure on manual review for review
for relevance and coding

. - —
A% TR ™ @
A Né’tt —- ®
‘ |, o O B
Th —
Raw Dala Algorithm Automated Manwal Production
Clusters Review

E-Discovery Concepts: Machine Learning HL].(]B(!‘I ‘ LEGAL



http://us.hudson.com/legal/blog/postid/513/predictive-analytics-artificial-intelligence-science-fiction-e-discovery-truth

THUPI

Spam Email Détection

Traductions (Language traduction)
Recherche d’Images (Similarité)

Clustering (KMeans) : Recommendations
Classification : Google News

Rating a Review/Comment: Yelp

Fraud detection : Credit card Providers
Decision Making : e.g. Bank/Insurance sector
Sentiment Analysis

Speech Understanding — iPhone with Siri
Face Detection — Facebook’s Photo tagging

USE-CASES



CLASSIFICATION IN ACTION

ISN'T IT EASY?



IT'S NOT (SNAPSHOT OF SPAM FOLDER) ‘

Delete all spam messages now (messages that have been in Spam more than 30 days will be automatically deleted)

HDFC Bank LOAN upto Rs 25 lac - Disbursal in 2 days - open in fresh tab -- If you do not want to receive any more newsletters, please click here 9:40 pm
iEntry Welcome iEntry Member - Ultimate Guide To Assessing 9:23 pm
New-Zealand-Jobs.067L Come to New Zealand to find a great job and settle here (Search for all Jobs from diffe... - Search for all Jobs from different kinds of industries Find a Job in Enchanting 8:18 pm
CarSizzler Assured Free Luxurious Ride worth Rs.300 with Uber Cabs - Home Home Buy New Car Buy New Car Sell Car Sell Car Tech Tics Tip & Tale Facebook 41727 others 6:05 pm
Supermarket Promotion Enjoy Rs.1700 voucher valid at any supermarket! - If you are unable to view this mailer Click here HOW TO CONTACT US? BY EMAIL: support@savethedeals.in 4:51 pm
Entireweb Newsletter Hire an SEO the Right Way — 6 Tips You Must Remember for Life - Unsubscribe me View web version Become a fan on Facebook Follow us on Twitter September 5th, 21 1:24 pm
Max Bupa 11:08 am
= Scoop.it Your Scoop.it Daily Summary - How to Maximize Your LinkedIn Publishing Exposure | SME a... - Scoop it Facebook Twitter G+ H NOt a @ 9:30 am
standard charterer Bank Instant approval on your Credit Card’ Spa m 7:27 am
CAR TRADE Sell your car at no cost at all - If you are having trouble viewing this email view web version | View this message in your mobile | Sep 4
Uday VPS5 Web Hosting Services Provider - Dear Sir, | am Uday Sharma, Business development executive. We are providing quality VPS hosting for Sep 4
Mark Regan, SPN How to Find Your Most Valuable Keywords [Free Guide] - This iz a SiteProNews/ExactSeek Webmaster Exclusive Mailing! To drop your subscription, use the link Sep 4
HDFC Bank LOAN upto Rs 23 lac - Disbursal in 2 days - open in fresh tab You have received this mailer from Shop{@Best on behalf of HOFC Bank because you Sepd
CAR TRADE Sell your car at no cost at all - open in fresh tab — If you do not want to receive any further newsletters, please click here Sep 4
ICICI Bank Home Loan Interest Rate starting from 10.15%". Get Instant Approval! - open in fresh tab — [f you do not want to receive any more newslefters, please Click Here Sep 4
calculateyourwealth It's good when your bank helps you manage your wealth and fulfill your ambitions - Calculate Mow Dreams you wish to realize in your lifetime require enough wealth. C Sep 4
Angel Broking Get Low Brokerage - Free Demat & Trading Account - open in fresh tab — If you do not want to receive any further newsletters, please click here Sep d
Bankbazaar 7 Minute Instant Online Approval for your PESONAL LOAN - Now get instant online Personal Loan approval in 7 minutes by BankBazaar com from leading Banks in Sep 4
Jayde Welcome gin_make sure to add N ot a Sepd

( ineedhits noreply [ineedhits] Your ineedhits Account and Password - ACCOUNT CREATION Account ID : A1588368 Dear Rah, Welcome to ineedhits. Y S > Sep 4
Rekha i pa m Sep 4
SlideShare Newsletter Top Tips From the World Champions of PowerPoint - View online version Remember to display images Meet the PowerPoint World Champs Top Tips From the Sep 4
Dilshad Pathan Feeling Hesitate to Discuss personal Health Queries - My Life Care Follow Us on facebook twitter linkedin Google+ Feeling Hesitate to Discuss personal Sepd

Vaishu TAKE YOUR PICK. Register in SimplyMarry - TAKE YOUR PICK. Register in SimplyMarry — Regards Vaishu Sep 4



SIMILARITE/DUPLICATION IMAGES

About 81 results (0.70 seconds) Rappel ‘
Features ?
Image size: )
250 x 321 (Feature Extraction)
Mo other sizes of this image found. eUt'étre:
* Width
Best guess for this image: taj mahal * Height
* Contrast
e Brightness
Visually similar images Report images e Position
* Hue
e Colors

Check this :
LIRE (Lucene Image REtrieval) library

https://code.soogle.com/p/lire

. Credit: https://www.google.co.in/
‘I'HUPI



https://www.google.co.in/
https://code.google.com/p/lire/

MACHINE LEARNING TECHNIQUES

“THUPI



TECHNIQUES

» prédire les classes a partir d'observations

e regrouper les observations en des groupes “reconnaissables”

pour predire les valeurs depuis les observations

"FHUP!



CLASSIFICATION

» Classifier un document en une catégorie prédéfinie
* Les documents peuvent étre du texte, des images
» Naive Bayes Classifier est le plus populaire

» Etapes:

— Step1: “Train” le programme (Construire un Modéle) avec un jeux de données avec une
catégorie par exemple sports, cricket, news,

— Le “Classifier” calcule les probabilités pour chaque mot, la probabilité qu’'un document
appartienne a l'une des catégories

— Step2 : Tester avec un autre jeu de données le modéle

« http://en.wikipedia.org/wiki/Naive Bayes classifier

"FHUP!


http://en.wikipedia.org/wiki/Naive_Bayes_classifier

THUPI

CLUSTERING

clustering action de regrouper un ensemble d’objets de telle maniére que les
objets qui sont dans un méme groupe(appelé cluster) sont similaires entre eux

Les objets ne sont pas prédéfinis

Par exemple les mots clés suivants

— “man’s shoe”

— “women’s shoe”

— “women’s t-shirt”

— “man’s t-shirt”

— Peuvent étre clusterisé en deux catégories “shoe” and “t-shirt” ou“*man” and “women”
K-means clustering et Hierarchical clustering sont les plus connus



K-MEANS CLUSTERING

Original unclustered data Clustered data
6 T T T T T T I. T E‘ T
. -';
5t e . 5t |
e . » 3 - ':"-. .
at L ¥ Tt . 4t .

S artae BEAN -
- gl f, . -t
Hﬂ e ;-.‘!'; -&'E.":’ '.‘ o e i qu 2k i
- : e ~...I? ;::."" _ " -
.: .ﬂ'.r. o5 ", s *oa
-'i..-' o
1t e 4 1h d
- ‘...'."
L] -. . i
of ey ] ot ]
. " ! -
2 ] B § T i
-2 i I I i i i i i | i i i i i i i i
-3 =2 -1 0 1 2 3 4 5 6 -3 =2 -1 0 1 2 3 4 5 6
&1 .

e partition n observations dans k clusters dans lesquels chaque observation
appartient au cluster avec la moyenne la plus proche

* http://en.wikipedia.org/wiki/K-means_clustering

FHUPI


http://en.wikipedia.org/wiki/K-means_clustering

"FHUP!

Mesure d’'une relation entre la valeur moyenne d’une
variable et les valeurs correspondantes des autres
variables

regression analysis processus de statistique pour
estimer les relations entre différentes variables

Regression veut dire prédire la valeur de sortie a partir
d'un “training data”

Logistic regression (binary regression) est la plus
populaire

http://en.wikipedia.org/wiki/Loqgistic regression

REGRESSION)

10t ::-".‘:;"H
—
. "I"l._t--i By
L]
L] b = " L
- b
= w

20

-10


http://en.wikipedia.org/wiki/Logistic_regression

CLASSIFICATION VS REGRESSION

* Classification permet * Regression permet de

de grouper les sorties predire une .vaécleur en
en classes sortie a partir d’un

“training data”.

e classification pour * regression pour prédire

prédire le type de le prix d’'une maison a
tumeur, par exemple partir de jeux de
dangereuse ou non donénes

avec un “traing data” * Si on cherche un nombre

alors c’est un probleme
de régression

THUPI



HADOOP CONCEPTS

“THUPI



=)

&
- storag ‘
HADOOP : Big Data Technology o %#Datam@
S XS

Impact of Hadoop on Big Data and Global Business Performance

What is Big Data - Intelligence Artificial

Big data is massive and messy, and it’s coming at you uncontrolled.
Data are gathered to be analyzed to discover patterns and
correlations that could not be initially apparent, but might be useful in
making business decisions in an organization. These data are often
personal data, which are useful from a marketing viewpoint to
understand the desires and demands of potential customers and in

analyzing and predicting their buying tendencies.



HADOOP : Big Data Technology . 2B BigData o
Q A~ d%@g

Impact of Hadoop on Big Data and Global Business Performance

Breaking through Silos

Silos are a result of hierarchies of the organization, which require
organizing people into economically effective groups. Data silos
become a barrier that impedes decision-making and organizational
performance. Enterprises are facing many challenges to glean insight
with Big Data Analytics that trapped in the data silos exist across
business operations. Through the effective handling of big data can
stymie data silos and the enterprise can leverage available data into
emerging customer trends or market shifts for insights and

productivity.



‘ Excercice

How you will do it ?

@

7 @
¢ @

U e

Impact of Hadoop on Big Data and Global Business Performance

Give me different solutions to count the occurence of each words that appears

in this document:

To be, or not to be, that is the question:

Whether 'tis nobler in the mind to suffer

The slings - arrows of outrageous fortune,

Or to take Arms against a Sea of troubles,

- by opposing end them: to die, to sleep

No more; - by a sleep, to say we end

the heart-ache, @l the thousand natural shocks

that Flesh is heir to? 'Tis a consummation

devoutly to be wished. To die, to sleep,

To sleep, perchance to Dream; aye, there's the rub,

for in that sleep of death, what dreams may come,

when we have shuffled off this mortal coil,

must give us pause. There's the respect

that makes Calamity of so long life:

For who would bear the Whips - Scorns of time,

the Oppressor's wrong, the proud man's Contumely, [F: poor]
the pangs of despised Love, the Law’s delay, [F: disprized)]
the insolence of Office, 8@ the spurns

that patient merit of the unworthy takes,

when he himself might his Quietus make

with a bare Bodkin? Who would Fardels bear, [F: these Fardels]

to grunt BAE sweat under a weary life,

but that the dread of something after death, AND: 12
the undiscovered country, from whose bourn

no traveller returns, puzzles the will,

- makes us rather bear those ills we have,

than fly to others that we know not of.

Thus conscience does make cowards of us all,

- thus the native hue of Resolution

Is sicklied o'er, with the pale cast of Thought,

- enterprises of great pitch - moment, [F: pith]
with this regard their Currents turn awry, [F: away]
- lose the name of Action. Soft you now,

The fair Ophelia? Nymph, in thy Orisons

Be all my sins remember'd

cf https://en.wikipedia.org/wiki/To_be,_or_not_to_be



HADOOP : Big Data Technology Tovor M Resuure,
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—» Eﬂl

In summary: Hadoop = Map Reduce + HDFS + ecosystem tools.

Map Reduce aims to execute batch processing on a distributed system.

The idea is that we manage data that is a priori unstructured, so we have a step of extracting
and processing the relevant data.

What is called Map.
It is to read information in a file, to extract the part which concerns us, and to present it in the
form of key value. Finally, we obtain a loooooongue list, distributed, of key - value pairs.

A step of processing the relevant data, which bears the sweet name of Reduce. As much as the
Map brings us back lists of key - value pairs, as much the reduce will treat, and aggregate, these
values.



Les Technologies
Les grands principes du calcul distribué

GrapnX

L Pesdange @ fa HEMASE ' :@ {JSON} MQEIE} elosticsearch

valoriser analytiquement votre différence



CALCUL DISTRIBUE : SPARK

IMAGINEZ SI VOUS POUVIEZ EXECUTER SUR DE LARGES VOLUMES DE DONNEES, DES
ITERATIONS EN CONTINU

Les grands principes du calcul distribué:

De nombreux traitements statistiques sont trées souvent réalisés sur une machine = la
distribution permet de découper ces traitements sur plusieurs noeuds (machines) et donc
de pouvoir découpler les problématiques liées a la “taille” d'une machine aux temps de
traitements

SPARK est un framework de type “LAZY”, les opérations de calcul ne sont effectuées que
lors d’'un appel de restitution

Les bénéfices

THUPI

Les avantages sont la capacité a pouvoir traiter de larges volumes de données en
parallele

Une réduction du cout des calculs (moins cher d’avoir plusieurs serveurs qu’un “gros”
serveur

SPARK est jusqua 100x plus rapide que le MapReduce de HADOOP



Les Technologies : Modélisation

Apache Spark
Scaling > 10 000 computers

* Stockage et traitement de exabytes de données

— 1 To (TeraByte) =1 000 Go (HUPI aujourd’hui, 90 To)
— 1 Po (PetaByte) =1 000 To

— 1 Eo (ExaByte) = 1000 Po

* Tolérance aux pannes lors des échecs (relance
automatique)

e 2 tiers des serveurs peuvent “crasher” et pourtant |la
requéte sera effectuée

* Indépendance du matériel et des logiciels



Les Technologies
Les grands principes du calcul dlstrlbue

.t_l Application
MBDEEGUCE rutarce £ Eum C
MesErcluster ov_ 9
SSOLrces

driver J
mode

e Les clusters aYpéEagoqﬁa%@wé
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ARCHITECTURE SPARK‘

Architecture:

THUPI

Les applications Spark s’éxécutent en processus
indépendants sur les clusters, coordonnés par I'objet
“SparkContext” dans le programme “main”, appelé le “Driver
Program”

Le SparkContext se connecte aux Resources Manager du
cluster (gestion des ressources pour 'ensemble des
applications)

Une fois connecté au cluster, Spark obtient des “exgettors

ek Mode

Task || Task

chaque noeud du cluster

Les “executors” sont les processus qui exécutent et stockent
les résultats

Ensuite Spark envoie le code aux “executors” (depuis le
SparkContext)

Finalement, le SparkContext envoie les taches devant étre
exécutées

Cluster Manager
[iandaline,
T"H.H'"":l

Wi'orkor Moo

Task || Task

wWikde

'|'|'|:-rh_ur Mo

Task || Task

N




SPARK
RESILIENT DISTRIBUTED DATASET

« Resilient Distributed Datasets (RDDs) permettent de réutiliser efficacement les
données dans une large famille d’applications.

 Les RDDs sont tolérants a la panne et proposent des structures de données
paralleles qui laissent les utilisateurs :
— persister explicitement les données intermédiaires en mémoire,
— controller leur partitionnement afin d’optimiser 'emplacement des données,
— manipuler les données en utilisant un ensemble important d’'opérateurs.

What is an RDD?
Partition E
E ttemany -
myRDD : RDD [ partition Some RDD Characteristics
/ Partit * Hold references to Partition
on Memary objects
Array " | pantitan J

L —" + Each Partition object

] references a subsetof your

Partition data
Memany
i Parti ion

* Partitions are assigned to
nodes on your cluster

Partition

A F Memary + Each partition/split will be in
* e RAM [by default)

"FHUP!



SPARK
RESILIENT DISTRIBUTED DATASET

« Un RDD est une collection partitionnée d’enregistrements en lecture seule qui ne
peut étre créée que par des opérations déterministes :
— soit a partir de données présentes dans un stockage stable,
— soit a partir d’'autres RDDs.

« Ces opérations sont appelées transformations pour les différentier des autres
opérations. il y a : map, filter et join.

 Les RDDs n'ont pas besoin d’étre matérialisés tout du long puisqu’'un RDD dispose
de suffisamment d’informations sur la fagon dont il a été produit a partir d’'un autre
ensemble de données pour pouvoir étre recalculé. Ainsi, un programme ne peut
faire référence a un RDD s'il n’est pas capable de le reconstruire suite a une panne.

What is an RDD?
Partition
E Memary .
myRDD : RDD 2 E gtion Some RDD Characteristics
|
=]
g7een * Hold references to Partition
Partition ey objects
Array —— [-paniiton 3
% A" « Each Partition object
references a subset of your
3 Partition 5 data
Memary J
i Partition
= + Partitions are assigned to
nodes on your cluster
Partition
ol E Memary + Each partition/split will be in
Tede =" [ Partition
.‘. H U PI RAM (by default)




SPARK
RESILIENT DISTRIBUTED DATASET

RDD[T] = RDD[U]
RDD[T] = RDD[T]
RDID|T] = RDD[U]
sample(fraction : Float EDD[T] = RDD[T] (Deterministic sampling)
smupﬂyﬁf}t RDD[(K, V)] = RDD[(K, Seq[V])]
RDD{(K. V)] = RDD[(K. V)]

map(f:T fr*U%
)
)
g
Transformations umr:an[j (RDD[T],RDD[T]) = RDD[T]
::| .
)
)
)
)
)

filter(f : T = Bool
AatMap(f: T = Seq[U]

join() : (RDDI(K, V)],RDD[(K, W)]) = RDD[(K. (V, W))]
cogroup() : (RDD[(K, V)],RDD[(K, W)])=> RDD[(K, (Seq[V], Seq[W1))]
crossProduct | (RDD[T],RDD[U]) = RDD[(T, U)]
mapValues( f: V=W RDD[(K, V)] = RDD[(K., W)] (Preserves partitioning)
sort(c : Comparator[K] EDD(KE. V)] = RDD[K, V]
partitionBy( p : Partitioner[K] REDD[(K. V)] = RDD[{K, V]]

count() : RDD[T]= Long
collect() : RDD[T] = Seq[T]
Actlons reduce(f: (T,T)=T) : RDD[T]=T
lookup(k: K) : RDD[K, V)] = Seq[V] (On hash/range partitioned RDDs)
save(path : String) :  Outputs RDD to a storage system, e.g, HDFS

E-temary

myRDD : RDD E — Fpaamian Some RDD Characteristics

* Hold references to Partition
Memary objects
—* [ partiton

Array m——
— E| - .
g = Each Partition object
ol references a subset of your
[ Partition 3 data
=

= Partitions are assigned to
nodes on your cluster

Memary « Each partition/split will be in
ik RAM (by default)




‘ARCHITECTURE OF ABIG DATA PLATFORM

Sources

API| RestFul
P’

Service Logs
client

(l‘]) D CatchBox
(collecte)

Objets Web
connectés services

H B
Applications Fichiers
mobile

Visualisation

Produits Analytiques
(semi-génériques)

.00
L0y
o Og0
[ ) (]
VALORSER ANAUTIQUENENT VOTRE DFFERENCE

Destination

Restltutlons

Traitements Exploration

API/RestFul

Qualification
des données

L 11100

119



Exercice : Scandi-Vie

Un site eCommerce Scandivie (https://www.scandi-vie.com)

e Tracking des évenements (cf. github hupi / hupilytics)
e Sauvegarde des évenements en HDFS

— pages cliquées

— pages produits visitées


https://www.scandi-vie.com

Vos premiers programmes

e Calcul d’indicateurs simples et les afficher
* Développer un modele de similarité de produits



OUTILS NOTEBOOKS‘

Objectifs: il &
Les outils de type Notebook permettent de tester Interactif Link
rapidement et de valider les modéles analytiques ez

+  “Notebook” permet I'accés au développement LI

en Spark — Scala.
« “Terminal” permet I'acces au développement

<P ?

Notebook Terminal
en Spark — Python = e
Studio Explore
, L &
HUPI recommande de développer en Scala: Supbiort

» Versions plus fréquentes
» Meilleures performances

THUPI



Interactif Link

| TERMINAL - SPARK

Notebook Terrmiing] JUPYTER

Studio Explore k
o i
— Jupyter nb1o-sqi-dataframes (unsa Support [ ot
File Edit View Insert Cell Kernel Help | Python2 O
+ = A B 2 ¥ M B C Markdown 4 | & | CellToolbar

Spark SQL and Data Frames

Introduction to Spark with Python, by Jose A. Dianes

This notebook will introduce Spark capabilities to deal with data in a structured way. Basically, everything turns around the concept of Data Frame and using
SQL language to query them. We will see how the data frame abstraction, very popular in other data analytics ecosystems (e.g. R and Python/Pandas), it is very
powerfull when performing exploratory data analysis. In fact, it is very easy to express data queries when used together with the SQL language. Moreover,
Spark distributes this column-based data structure transparently, in order to make the querying process as efficient as possible.

Getting the data and creating the RDD

As we did in previous notebooks, we will use the reduced dataset (10 percent) provided for the KDD Cup 1999, containing nearly half million nework
interactions. The file is provided as a Gzip file that we will download locally.

In [1]: import urllib
f = urllib.urlretrieve ("http://kdd.ics.uci.edu/databases/kddcup99/kddcup.data 10 percent.gz", "kddcup.data 10 percent.gz")

In [2]: data_file = "./kddcup.data_10_percent.gz"
raw data = sc.textFile(data file).cache()




NOTEBOOK - SPARK

SCALA

[ STY

=2 . SPARK NOTEBOOK
hupi

Files Running Clusters

To import a notebook, drag th New v | &

»

Process tournant dans
votre usine

adam

anomalyDetection
cassandra

core

graphx
machine-learning

misc

[ 5 S [ S S o S

milib

D sql

[0 streaming
O tachyon

5 viz

» Gestion des process actifs

Les processus sont limités, vérifier que les programmes ne sont pas trop nombreux

"FHUP!



Nom du
notebook

NOTEBOOK - DESCRIPTION‘

Executions
des cellules

h - NOBATEK NOTEBOOK \WordCount (autosaved)

File Edit View Insert Cell Kernel

\ Scala [2.11.6] Spark [1.5.0] Hadoop [2.6.0-cdh5.5.2] {Hive ¥} {Parquet ¥} O
|+ < @ B o+~ ||> mC |1 Markdown & Gell Toolbar:| None

\j N

Gestion des Spark Job Progress open SparkUI
Word Count in Scala L cellules

<«

Terms defined

val text = sc.textFile("hdfs://nobatek.nodel.pro.hupi.loc:8020/user/nobatek/streaming/test nobatek.txt") _
text: org.apache.spark.rdd.RDD[String] = MapPartitionsRDD[3] at textFile at <console>:46

Commentaires
Lire le fichier csv dans HDFS

Diviser les phrases en mots

val words = text.flatMap(line => line.split(" "))

words: org.apache.spark.rdd.RDD[String] = MapPartitionsRDD[4] at flatMap at <console>:47
Transformer en (value, key) et faire la somme des keys pour chague mot qui sera le nombre d'apparition de ce mot dans le texte

val counts = words.map(word => (word, 1l)).reduceByKey{case (x, y) => x + y}

Cellules

Chat RAanm
Dés I'ouverture d’'un notebook, les ressources sont allouées

THUPI



EXERCICES

Exercices pour découvrir les grandes fonctionnaliatés
* WordCount

« Manipulation des RDD
* Manipulation des DATAFRAMES

Exercices pour découvrir la modélisation analytique:

» Découverte d’élements qui apparaissent souvent ensemble : Frequent Pattern
mining FP-Growth

» Prédiction des consommations d’énergie : Régression linéaire
» Aide a la décision : Darwin-ecoles

THUPI



NOTEBOOK-\A/ORDCOUNT‘

g - NOBATEK NOTEBOOK WordCount (autosaved)

File Edit View Insert Cell Kernel Help \ Scala [2.11.6] Spark [1.5.0] Hadoop [2.6.0-cdh5.5.2] {Hive ¥} {Parquet v} O
+ < @ B 4~ v » B C ¢ Makdown 4 Cell Toolbar:

v

None

<«

Spark Job Progress open SparkUI
Word Count in Scala

Lire le fichier csv dans HDFS Terms defined

val text = sc.textFile("hdfs://nobatek.nodel.pro.hupi.loc:8020/user/nobatek/streaming/test nobatek.txt") _
text: org.apache.spark.rdd.RDD[String] = MapPartitionsRDD[3] at textFile at <console>:46
Diviser les phrases en mots

val words = text.flatMap(line => line.split(" "))

words: org.apache.spark.rdd.RDD[String] = MapPartitionsRDD[4] at flatMap at <console>:47
Transformer en (value, key) et faire la somme des keys pour chague mot qui sera le nombre d'apparition de ce mot dans le texte

val counts = words.map(word => (word, 1l)).reduceByKey{case (x, y) => x + y}

Chat RAanm
Dés I'ouverture d’'un notebook, les ressources sont allouées

THUPI



NOTEBOOK - RDD‘

) NOBATEK NOTEBOOK RDD Manipulation (autosaved)

File Edit View Insert Cell Kernel Help | Scala [2.11.6]

+ < A B 24 ¥ > H C @ Markdown 4 Cell Toolbar: None

a»

Création un RDD

val liste = List("pandas", "i like pandas")
val lines = sc.parallelize(liste)

// ou val lines = sc.parallelize(List("pandas", "i like pandas"))
liste: List[String] = List(pandas, i like pandas)

lines: org.apache.spark.rdd.RDD[String] = ParallelCollectionRDD[1l] at parallelize at <console>:48

Operations sur RDD

On lit le fichier "test_nobatek.txt"

val text = sc.textFile("hdfs://nobatek.nodel.pro.hupi.loc:8020/user/nobatek/streaming/test nobatek.txt")

text: org.apache.spark.rdd.RDD[String] = MapPartitionsRDD[6] at textFile at <console>:46

count()

Pour compter nombre de lignes de RDD

text.count()

THUPI



3 SPARK

DATAFRAMES
Objectif:
» Pouvoir manipuler des données sous forme d'un tableau avec des colonnes
nommees

 Les DATAFRAMES peuvent étre construites a partir de
— sources de fichiers structurés
— De RDD
— Hive
— De base de données externes

“Sporl(

from pyspark.sql import SQLContext
sqlContext = SQLContext(sc)

df = sqlContext.read.json("examples/src/main/resources/people.json")

# Displays the content of the DataFrame to stdout
df.show()

"FHUP!



Jre

?'-6i'|1upi NOBATEK NOTEBOOK DataFrame (autosaved)
File Edit View Insert Cell Kernel Help

+ =< & B 4 ¥ > B C ¢ Markdown

1/ Lire un JSON file de HDFS et créer un dataframe temporaire

Importer des packages nécessaires

import org.apache.spark.sqgl.SQLContext
import org.apache.spark.sql.functions._
import org.apache.spark.sql._

import org.apache.spark.sqgl.SQLContext
import org.apache.spark.sql.functions._
import org.apache.spark.sqgl.

Créer un SQLContext

val sglContext = new SQLContext(sc)

sqlContext: org.apache.spark.sqgl.SQLContext = org.apache.spark.sql.SQLContext@3567c360

=
o
c
-

A
v

Cell Toolbar:

None

4

SPARK
DATAFRAMES

| Scala [2.11.6]



", .o NOBATEK NOTEBOOK FP-Growth (autosaved)

File Edit View Insert Cell Kernel Help | Scala [2.11.6]

+ x & B a2 ¥ > B C ¢ Markdown 4 Cell Toolbar: None

4p

Reégles d'association 1

But :

« Mettre en évidence les éléments qui apparaissent souvent ensemble
« On espére obtenir un résultat comme : Si batiment + °C alors KWH_ELEC + KWH_CVC ou bien si BatA-LOT1 => KWH_ELEC + °C par exemple

Algorithme choisi : FP-Growth utilise une structure d'arbre (FP-tree) pour stocker une forme compressée d'une base de données. FP-growth adopte une stratégie
de découpage pour décomposer les taches d'exploration de données et les bases de données. |l utilise une méthode « pattern fragment growth » pour éviter le
colteux processus de génération et de test des candidats, utilisé par Apriori.

Ici, on ne prend en compte gue les lots des batiments, niveau de consommation d'électricité, celui de chauffrage et la température. On ne prend pas |'eau car
c'est mesuré par batiment (RDC de BatA + étages de BatA + 2eme étage de BatC). Comme unité ici est lot et que il y a une grande différence entre le nombre
des lots pour chaque batiment (A : Lot01->Lot19 + Commun A (BatA-N1 ou BatA-N2) / C : Lot20 + Lot21 + Commun C (dans l'input c'est BatC-NULL)), du coup,
ce sera pas évident de prendre en compte cette variable..

Création de DataFrame

Lecture des fichiers JSON




| PREDICTIONS!

o) NOBATEK NOTEBOOK Linear Regression With SGD (autosaved)
| Scala [2.11.6]

File Edit View Insert Cell Kernel Help

+ x @ B » ¥ > B C | ¢  Markdown 4 Cell Toolbar: None A
ULY.dpaCllC . SPAdL A LUU. MUV | ULy . APACIIC . SPAL R IILLID . LEYLESS LUIl . LAUTLCUrULIIL | — MAPrAaL LLLLULNSKUU| 149 | dalbL Lalluaullio

MapPartitionsRDD[125] at randomSplit

LLallllluyvaLads

plit at <console>:87
testData: org.apache.spark.rdd.RDD[org.apache.spark.mllib.regression.LabeledPoint]

org.apache.spark.mllib.regression.LinearRe...

at <console>:87
model: org.apache.spark.mllib.regression.LinearRegressionModel

val MSE = valuesAndPreds.map{case(v, p) => math.pow((v - p), 2)}.mean()
= " 4+ MSE)

println("training Mean Squared Error
= 1.2442576813043335E8

training Mean Squared Error

MSE: Double = 1.2442576813043335E8

// Save and load model

model.save(sc, "myModelPath")

val sameModel = LinearRegressionModel.load(sc,

"myModellPath")

// Pour tester
val features = Vectors.dense(List(250d,20d).toArray)

val pred = model.predict(features)

features: org.apache.spark.mllib.linalg.Vector = [250.0,20.0]

pred: Double = 81.38141621174667




-

AIDEA LA DECISIONl

.o NOBATEK NOTEBOOK Darwin_Nobatek Last Checkpoint: 01/02/2015 (autosaved)

File Edit View Insert Cell Kernel Help | Scala [2.11.6]
|l &< | | | [ &) II 4 | ¥ ll [ 2 | [ | | C l (4 || Markdown ¢| Cell Toolbar: [ None :
Par jour
‘val jl1 = meanKWH per day.rdd.map{x:Row => (x.getAs[String](0),x.getAs[Double](1))}

val k1 jl.collect()
PlotH(com.quantifind.charts.highcharts.Histogram.histogram(Seq(kl1(0), k1(1), k1(2))))

jl: org.apache.spark.rdd.RDD[(String, Double)] = MapPartitionsRDD[582] at map at <console>:84

k1l: Array[(String, Double)] = Array((2015-12-31,34321.72), (2015-01-10,23055.08), (2015-12-08,33811.82), (2014-08-26,1882
9.26), (2014-12-31,22673.15), (2015-09-15,30680.38))

res72: notebook.front.third.wisp.PlotH = <PlotH widget>

40k

30k

20k

10k

0k

[0 Series 1




COMPTEZ EN TEMPS REEL LE NOMBRE DE VISITEURS D'UN
SITE PAR INTERVALLE DE TEMPS

Real-time Analytics

App
Kafka Prototype
Las it
S TTTT R s e
. 2 insights
Singer
.
. “ ' ' A akka
R[] L R )
& kafka =
= & ot T
Figure 1: All elements of the real-time analytics platform E Spark Streaming i
Fiige - L vt ialka

tttttttttt
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SPARK EXERCICES
STREAMING

« En utilisant I'interface CATCHBOX, nous allons insérer des données en streaming
et les exploiter

« Comment fonctionne 'API Catchbox:
— API RESTFul

— https://qithub.com/hupi-analytics voir quels sont les configurations pour le message des
messages

» Le flux de données est stocké dans un “Topic”
* Ecoutons le flux du “topic”

THUPI


https://github.com/hupi-analytics

INTEGREZ VOS MODELES

« HUPI propose pour mettre a disposition les modeles en temps 2 services
— Openscoring
— http

OpenScoring:

Dans le module de prédiction, intégrez vos modeéles au format PMML (supporté par
une grande communauteé).

‘FHUPI



